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(Ist der Gebrauch maschineller Ubersetzung ,,schlecht“?: Ein Ansatz aus der Perspektive der
Mehrsprachigkeit deutschsprachiger Sprecher)

1S Lee, Jacho (F-FEM K5 Waseda-Universitit)
A HE#ZEY  Murata, Yumiko
(2 2~ K% Ludwig-Maximilians-Universitit Miinchen)
—HH8  Miwa, Sei (7 = —E 4~ K% Eberhard Karls Universitit Tiibingen)

E§ / Zusammenfassung

AWFFEL, NA YRz RERR &40 HAGETEE 57 4 OFEMEIRR  (MT: Machine
Translation) ffHIZfY: 9 FEERIZOWT, ESFEREI L OBMRNOGELETHH DT
bD, 7Trr— MIEDEN - BSOS, BASEENOENC L > T MT
O I ERIRE Mwﬁﬁ'f IEBRONIZ, AARGERNMMENFEHEITHE LA
VT MT ZER L, SEERIRIZ E A E R oz, TH) LD B3I
HEL-LVTRAL, BORR] R IRE] L2 TREEAE BN H -
oo —H . EERBRNDEWVTFEEIL MT 123 2 REEN D72 < MT &5H
SRy —nE LTHEEMICR A TV e, ABFZEIEL. MT fERNZEET % Bk 7
FOSEBLSHE R EBERIIBRL VWD ZE &R L, 4% O HAGEHRE CiX
MT OFRERFZERESELD FEBEIRRY 77 > —) OFRPEZETHD & E
kL7,

Diese Studie untersucht das Schuldgefiihl beim Einsatz maschineller Ubersetzung (MT) durch
57 japanischlernende Muttersprachler*innen des Deutschen im Zusammenhang mit ihrer pluri-
lingualen Kompetenz. Eine quantitative und qualitative Analyse von Fragebogendaten zeigt,
dass sich je nach Japanischkenntnissen Unterschiede in der Art der MT-Nutzung und im Erle-
ben von Schuldgefiihlen ergeben. Lernende mit geringeren Sprachkenntnissen nutzten MT
hauptsichlich auf Wortebene und empfanden kaum Schuldgefiihle. Dagegen verwendeten
Lernende mit mittleren oder héheren Kenntnissen MT auf Satzebene und neigten dazu, ihre
Nutzung als ,,mangelnde Anstrengung™ oder ,,unrechtméfiges Verhalten™ zu bewerten. Pluri-
linguale Lernende hingegen zeigten weniger Schuldgefiihle und sahen MT eher als unterstiit-
zendes Lernwerkzeug. Die Studie kommt zu dem Schluss, dass Einstellungen zur MT-
Nutzung eng mit sprachlichen Vorerfahrungen und Sprachlerniiberzeugungen verkniipft sind,

und pladiert fiir den Aufbau einer ,,MT-Literacy*, die Lernenden hilft, Vor- und Nachteile von
MT in der Japanischdidaktik zu reflektieren.

1 HEERE BB

2010 AR TS L-= o —F VEIER . 2020 AEfRODRTHEIC B L7 GPT &
T, LT, 2023 4ERICHE K Uik 7= ChatGPT 72 K D4R ALIE, Wb A
THIBEFFED SR CALIE ST HAL, BEBEIER  (Machine Translation: LA T Gl MT)
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WCELSBET D FE Yy 7 ThDH, 29 LI-HARSHELFSBTFOME L LT, MT
FFEL BB 25— L | ZOREIXEN D AR VWEORH D, &
Do, BARDHIEREHE ORTE 21X, FEHBICB TSI Ema%
BRL TS, Iz, (EFOLDORGEFEIIREL W) BER (BHE 2022) <°
FREHE ~ORMBI /2 E NIRRT _REL LV EA UhE (W) (2023) )
MT ZAEREHBE O RTHA LY 7 FOTREIZTREEZLWVWHIER (- FHI
(f)  (2025) ) DFEF ORI TERE I N TWD, ITHFETIE, MT 254 Lz
FEEEOTA T w7 (1UH 2025) ETHLRHBALTEY, 312 Al EodtAg
DR IIND LD oTETWD, TD X972 Al & OIAESRIF A IR
7ot EEN T 2R L LTI ALICKTT 2 EEMRE RN EY S X 91
RoTW5h, 29 L-#xd, Al FEICBWTIE, KREBWEWICR S, —F T,
BHEF e BB DRI 2 RS2 DI2iE, FOTE RSP E AL METH
Lo BIZIE, 05 104ELL BRI 72 523, Clifford et al. (2013) Ti, 35644 DA
N VEEOFEEE L BAOHEITK LT, 2011 FIAT o 72 MTICBET 5 Biliidr
DOFEREZREL TV D, FAEORERE LT, FEHED 76%5 MT 2EH L2 &
NHDHEMBZELTEY, TDOHH IN%DFEEENEBEDOERERDLI-DD Y7
=7 ELTHEHLTWAZ EZHMEL TS, 2FD, 2L OFENRT TIZ
MT ZHLTND Z LMV E L CUIEEED) DY & LT MT ZfEH LT
LT EBRHLNNTIR 0Tz, Fio, FELIETE BLIEBNCB T 48y — & LT
MT ZH L T DFEENZNZ E LALLM LTS, —F, #HEMTIE, 8
FIFEEED MT OFEHZM OO RETHY | SiFEOHEL LTUINEY TH D
ERATHDHZEEREL TS, bHAA, SIFLIETIE MT OBEZOL
DBRILDTZD, XA V7 FREBITEH LV, MT Offifia ) & LTHIZ
LRIVIFEL TNV Z En3bhrb, S HICE R, @b I & ST RNAS,
% < OFEFHEOPIZIT, MT 1235 L CREBMICEEIZTE 2V, HEDH T
RNEOREVEYEDRHDLLIICHRAZA, 7272 L, 29 Lk, EER
RFTIEETH D, 2ERL, AEHIEHLWT 7 ) v o—nHET 520N,
HETDIEALEEET 2B RO GEZE LT, HEZEIL TN
Thd,

AWFZETIE, %< OFEFLBENK L D Z OFVEVEAET 5, £
AARGEFLEZEOFEELETHZ L Z2ENE LT, UTFOREEZIT- 7,

(MT OfFEHIZEET 2FHET A1 ]

L[] AAGEFEEED MTISH LT, EO LD REMEZ R > TO D00 %
#T D,
2. [Wol 202342
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3. [FEDS - FEIC)] ARROFEENEMEE LU =T 74— LE{ERR L, EEKO A
AFEFEFINIR LTI LT, R IEIL 574 THhY ., RENAART
HEHRETLHFEETH D,

4, [£9%-C] Google 7 A — b &Ml =TT o — e LTHEMLIZ, B
MITAARE L RGEAZ L L, FEESIXAAETHLHRGETEH R/ YEETH AL
7

5. [Tl v=7 ECiTote,

. Mo =ol2] AAESEED MT ICKT 5 EikE2Tit+ 52 L C. AAE
BT 5 MT OIEHONES T 25T 5720 Th D,

MT OERICETFEDOE —HE LT, ZiEN (2023) TIXAARFEREIIOS
K& MT OFERRIEZ 5T L, AT D 6 2oL,

1. &I 5749 56 43 AAGEFHICB W T MT 2 H L T\ 25,

2. HEWE 5T4LY 434 (754%) OFEEEDERD MT AT L% HH LT
W5,

3. BAGESAN MK OFEMORSE LT, TEAES A VEE [FA YViE-H
AFE] OHEFEL L TMT 2 L<fH5,

4, AAGENN T OEMOFHRE LT, BHiEL-~VUL T MTIEH F 0 b7,
LY, LEL-YULTHAGELE RA YViBEZm R TLLH>Tn5,

5. AAFENN T OEFHTITHEEL LTI > TE LT, CL~ULzBWnT
THAGE— RA YEE) OFAPETRE A>TV 5,

6. AAGELN MK OoFEFICBOTE, BEEIRL<, ) TIHBREERS S
EEELTWS, 2L T, @ oFFITE, TEBE6EbF2720 LEE
LTW5,

1 OFERIL. AARGEIOFBEICERRL 1ZEAEDOFEFN MT ZEH LT
WHZEERTHDOTHIN, HHTRET, 2 0FEETHD, £ OFEEIT
MT OLERGRY 2 FZ A TNWD I E 2R L TR | #ED MT > 27 L% FIH
THIET, 29 LEBEICHIE LTS Z e sns, LT, 36 5
& MT OfEWTTIE, AAGEOERE & BEATRONZO, HREIDIR CefEniio
FENVENZI D 2 LRI LD,

ST, AT, FiEH (2023) OFESNifEE LT, 6 TRLTWD 3R
R oMEER Y, AAREFEEN S FREE oFEEEZHLNTLZ L
T, MT O ZD < HEERRER, FBFHETOE Y EYEITH LTI S0
REEHERTINEBZTND, > T, AFFETIE THAFEFEIZBWT, MT
EERT 200X [H] 7eon) L) BEREZITV., BAREFEED ) 7Lk
B O NETHESTERNOBENST T —F3 25, K& THEWERRY 7
T—] OBENLERERAD,
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2 RIEEDTEY AL - MT OfEHA & REROH &

AIFFROFRETIL, MT 2> TERERETHRIND LA— N &2/ER - 2
THZEIH L TCREEDRH D00, | EWHIEMELTEY., UTORENE
LT,

£ 1 MT OFEICHETRERLE B ATERE ) DO/ n A5 5

H AGERE ) e
. |:|6+

= H 1K
" H 5 4 7 2 13
A 720N 9 6 10 25
BB ELE AN 9 5 5 19
XS 2 18 17 57
F1E2RDE. BARENN K OEMICBWTIE, FEEEA R E W) [EIE

MWESON, HAZEAR [E oLEMIcBNTE, TEBLELERR] &
IERE TFREENV] EWIIBAMBFEKIZZRSTND, 62, TH) 0%
FlizkWnWaid, BREERH D) LW EIZEDRDTNIZVR, 2FE LTIEH
e 7R B ME N TN R WD > TS, ZOZ LICEEL T, &EHn

(2023) TIXAAGE LD MK OEFIZBWTIRERN 2WER & LT, el L
ToeBh . ZOHEHAN THGEL NV THAREZ R VRBICER LY, RAVEE
ZHARFEICHIR LD 788 MT 2 L < ) #HRchH D Z EITiER LTn5,
ZHUE, WORBIE, BEEONDD E LT MT 2> Tn2o bl ThHo, FEED
SRR &) O BIFII A Z RN SRR H D EEZ BND, DN
. BAGESNR MK OFEMICE L OUIMEG T3 THLR, ) L THE)
OEMNIH L TEMETE 3B TIE ARV, BZ S S BIOEENENR L T3 R
REMER B 5,

2O LIEREEZ LN T 5720, o0 EIT5, —oRIZ. FEEND
DOFIR = A > S OEVERSHT, oL, AAREFEF OHESFER T & OBEME
DEENZGH TH D, ZOZ 25008 b &I TMT OFERIE [ 720)
&N FIWZKXTT DAMIFED L 4 B 6 82T D,

3 THEHW

3.1 FREROFEICET D EMERSHT

AWFFEDOFHAE TIZ, MT O %D < - CREEOGEIZONWTEZTH B>
72t%., TOHAEEHTRNOT o — e LTHRE L, 72k, RO,
AAGE, J5E, FAYEOWTIANTENTHANZILTWD, LT, #EHEND
HENZERORLEZRT (RX~v~) .
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AN D & [AIE L 7B

Ho A ETHRO R TR ERT 5

B TR CERIc 272 ATYS,

: I feel like I am cheating and that it would benefit me more if I would not use it but try
to find out the translation by myself

: I feel a bit guilty
: It feels like I am not doing all the work myself, and I feel like I don't learn as much.

CHASDREATEX-NTT, SEA—D2 ORI 20T LI &

WTTN, AZEAEITES DO TEX T WATT,

: Ich mag es mich in meinen Texten mit meinen eigenen Worten auszudriicken. Diese

moglichkeit wird mir dadurch genommen. Auflerdem will ich die japanische Sprache
selbst beherschen und mich nicht auf Programme verlassen miissen.

: Because it is expected that I wrote it my self in Japanese.
BRI
EL10

i would be scared of being found out

it does not reflect my personal skill which I am supposed to show with a report.
: It feels like cheating.
Im pretty sure that i can write it myself but i am too lazy to do so
: If I copy the machines answer it is not my own intellectual property. It feels invali-
dating that a machine seemingly is smarter than you Sometimes. I question the pur-
pose of learning a language and feel like I am wasting my time.

B AN 22\ &A1 L 7= B

Because I do not translate everything. Im general I do not use a lot of words I don't
know. I basically just use it to double check Kanji as I tend to forget them. Additional-
ly, the machines do not always translate correctly so essentially it is still my work.

: I don't write my whole article with a translator, I most certainly search for 2 or 3
words.

The teachers do not always have the time to clarify all questions. This way I can
make things understandable to myself while learning.

Ich nutze einen Ubersetzer, um zu iiberpriifen, ob mein japanischer Text auch in
einer anderen Sprache Sinn ergibt. Manchmal auch, um mir anzuschauen wie ein Satz
aussehen konnte, wenn ich etwas Bestimmtes in meinem Text aussagen mochte.
Dann iiberarbeite ich alles bzw. schreibe den Teil selbst neu. Ich sehe das als Lern-
prozess.

: Because I am still learning and taking baby steps or helping is not bad neither it is
considered cheating

Though machine translation improves rapidly, its still full of syntactic and semantic
errors. Thus, 1 would only use it to speed up the process of writing and use it as a ge-
neral tool to get a quick overview about complex texts. Generating translations wit-
hout further editing would be insufficient.

Because I rarely ever use it

75



B 5L 21 : You can never fully use it to write an entire report, but I think it is useful when I am
not sure about a particular phrase etc. It is a tool that can help you write and learn the
language, and not device for cheating.

5L 22 : Machine translation is one of the tools that we can use instead of dictionary, and the
future is for it anyway, so it is better to learn how to use it, in the same time, I don't
take the translation just copy-paste, I have to read it and be sure that it is the right
meaning and then use it, but it save a huge time.

7 5L 23 : Die Sprache ist nur ein Zeug. Das Hauptziel der Kommunikation ist gegenseitig zu
verstehen.

B 5L 24 : Tonly use machine translation for control. I use it mostly in parts where I have diffi-
culties. It is merely a tool for me to improve my performance.

B 25 : Atthe end of the day it helps me to learn the language better. That's why I study it,
so that I can learn as much as possible. Therefore I don't see why I should feel guilty.

EIL26: LAR— FZ2ESZENENTLE D X0 3 CICHEIT T 2MERTT,

B 27 : Machine translations are a tool. I dont see any sense in feeling guilty of using them.
Of course, like every tool, if you use it with bad intent (like cheating), you will of
course feel guilty using it.

B . 28 : Ich verwende Maschinelle Ubersetzungen lediglich fiir Texte, welche mich selbst
zu viel Zeit kosten wiirden zu tibersetzen, die ich fur den Text nicht habe. Finde ich
einen Japanischen Text, der darauf zutrifft, so habe ich zwei Optionen, entweder ich
iiberspringe den Text, verliere somit eine moglicherweise wichtige Quelle, welche die
Arbeit im ganzen sehr viel weiter bringt, oder ich nutze maschinelle Ubersetzungen
um den Inhalt des Textes schneller (und somit im Rahmen der zeitlichen Begrenzun-
gen der Arbeit) zu verstehen und die Arbeit rechtzeitig abgeben zu konnen. Zugege-
benerweise gibt es aullerhalb der Zeit, die ich fiir die Arbeiten nutze noch die Mog-
lichkeit mein Japanisch weiter zu verbessern, dies sprengt jedoch den zeitlichen Rah-
men bis wann ich meine Arbeiten fertig haben muss und hilft "nur" langfristig und
nicht fiir die Arbeiten, die ich zu der Zeit schreiben muss.

F 5L 29 : It's easier to express your thoughts that way because sometimes your skills are too
limited

5L 30 : Ich sehe nicht warum man sich schuldig fiihlen sollte. Es ist wie in einem Worter-
buch nachzuschlagen. Ich finde es ist nur schlau sich den Hilfsmitteln zu bedienen,
die einem zur Verfiigung stehen. Auflerdem ist es ja nicht verboten.

B 5L 31 : As machine translation became part of the day to day life I see no fault in incorpora-
ting its use into the process of translation and see the supplementation of translation
through one's own proficiency with machine translation anf vice-versa as the natural
next step in language translation.

R, 32 : Ttis a tool to help compare/ improve my own translation.

R 33 : It's a natural process of learning a language, so I feel it's no different from using a
traditional dictionary. It can also help you communicate ideas that are currently be-
yond your level.
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B 5L 34 : When using it just to look up words I don’t see how it is any different from using a
dictionary, except that it is more practical. When using it to translate full sentences or
passages however, I don’t think that is very useful to your learning. Sometimes I write
the passages myself and then use machine translation to check if I made any mistakes
or to see alternatives to what I wrote.

B/ 35 : Inreal life you also have the option to look up words. Also when writing a report
you can not explain with gestures like you would do, when speaking to a person.

7 H. 36 : Machine translation is a tool just like a dictionary. It just simplifies the process itself.
In a quick paced world I belief its necessary for language learners to keep up with dig-
ital advances. I don't feel guilty and I might even belief it is necessary.

B 5L 37 : Ttis just a tool, just like a dictionary. Also I would never just copy paste the transla-
tion, I always check it with my own language skills and rework it.

5L 38 : I don't copy the translation itself but trying to get an idea about grammar structures I
haven't thought about

AARBFEENPLDERITKRDO L IICEL DD ZENTE S, 9, FREKN
HHEEE LB E LT, THDHEOE RN EGET DR 18N
Foniz, [HoALEELRPSTELNTS (BR 1) | TASTHRTE
ol (BR 2) ) EWVWORBRIREZIND LI, HOORNIARSRIEZ
HHICREE AR 2NN, £, [(REZLTWL I REFBIZRD
(BRI | EVWIERSS, TADDOAFVERTRE LR— KT, AKOFE
IR TR (BR 10) | EWOBRGL AL, &5 A5 LY
BEILTWD LU T, BOOAMMELZERGET 5 (BR 13) 1 LW o LR
PO LI, THSTENZE LK, BN IHE THEEFE T TE Ik
BRI > 7= DTV, SR DNGRL 725 (BR 13) | &bDH X
T, MT 25 Z & THEZERL, FEHERLETFX—va VBETFLTY
HHEFLAZTOND, BOOSHEREICHENIRN D & NIRERIZEE)N 5 Ak
HELHDEHIZES,

—J7. SEEEN R WVEIR TS oo i, IMT ZEEE/e & &R U8 3%y —v
LR BRI ThD, TERICHELSIKOEEDLR (BR 30) | &
IEARL, IMTIZY—nAThHY ., T 52 & TERFEI E (B 25 |
EWHFEMAZRIE R Lol Fo, SRR TIERL, —#a7E 0%
SR L THOXELZYET H1OOMBFEE LTHES (BR 14, BER 24) |
EVWIEBRLEH BT, EHIC, IMT 2o CTEE T 228%R (T2 2
CIFBIRA R LS LTARTH Y | SREBIEA KL 20 T (B 31,
EH36) | L) ERBBEIITH T,
bz enn, SFEENS 2FHEHH 1T, HOOE IO IFHEICE LT MT
DERNADOEEBE 52552 T\, —F, FBEENLWVEEEIL, MT &
HLOFE a2 E UTAEMNT, R THRENRFETELE LTH
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ERNCFHE L TV D Z i3 pinote, ZO XD RAERIT, FEHENSHEESIT
L CTROMMEBCROENZ M L TS E BB,

32 SREROAEIZET 2 EMDT

FEEMOAFME L MT O ASEE OBRMEEZMERT 5720, MAROENZ b
Loy a A EHEITo T,

322 MT Off R LSRR OG D /a2 4E5H R

FEEER DA
Ebblh
»H5 720 ESR &t
Xl % R % |EE] % |EE] %
MT OfEFSE | HE D 0 | 00% | 0 ]00% ]| I |53% | 1 | 1.8%

7
IRf 2 fif 5 8 |61.5% | 13 |52.0% | 11 | 57.9% | 32 | 56.1%
) 3 1231%| 8 [320% | 6 |31.6%| 17 | 29.8%
LT 2 | 154% | 4 [160% | 1 | 53% | 7 | 123%
)
it 13 100.0%| 25 |100.0%| 19 [100.0%| 57 |100.0%

# 2 CHB TS IIEEEOA M & 8B I IBAE 2l  TEER S 7RV
Thd, 2F0, MT DFEHICB L CIREER H o7& LTH, MT OfEHZ il
LW EWn ) Z &id, SBREEZFELARALBHEHL TS Z EAVRIRIND,

SRR OAEICEGRT AERE LT, N Y OHAREFSEENET HESIEGE
TNZFEB T2, BT —4% L LTEIE) (2023) OFRAE T, THAGELSMC
iz % Bl LEOHEREFENT7ZEVY, | EWHEMAZLTED ., TORER, 14
B DEL 56 4 DFEFDN BAGELIN O O OINEFEDOIEHRE 1 A FF> T D &
mIELTWD,

# 3 Bl LU L@ RE 12 SHMERER D UM

HMEFEE FEEL %

1 S5f 18 32.1%
2ERE 20 35.7%
3EE 14 25.0%
4555 3 54%
55 1 1.8%
aat 56 100.0%

£ 3 bid, AKGEFEEBEOL PEIAFLUAOFHELEMN T o @54 T
b ZEIREnD, B, THAGFEUIMIMEZ S Bl L EOAEREZZT T
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T EWOEMAOREND, JGE, 7 T v ARE, FIERE AN VEERE
DEEVNET NIz, W ONAT 2S5 7EE & FRERROBIRNE 2 a4 2 WA %K
o AR LT,

# 4 FREROAEEL Bl DL EOEMEE ) 2b DIMERRE O/ 0 2L G

Bl UL EDiEARES % b DoMEREEL
1> 25 3o 4> 59 &t
JREE | HD 6 6 1 0 0 13
720N 2 10 8 3 1 24
EHo 10 4 5 0 0 19
&b
SA7
vy
Hat 18 20 14 3 1 56
F AN THREREA R LR L TWDEEEFIM A TRER SR E LT, 2

DR FODEZAIZEFLTNER, TEELEBFE xRV SEEERH D)
EEE LTV D HEEEILSRERN 1 O 2 2D E ZAIZEL AL TND Z En
R TE D, ZOnfi%E L VHAMRIZIEZ 2729, SREROFEEEREE. Bl L
LoEMRET) & b OSMNEFEE A NI ZEHEIT U Te— Bl E O i 21T - 72,

252
. 24
)il
af
'E 22
#
B
3
@ 20
Ed
1§
&
|1.7368
ie 16154
Hd Ebied EdA)
BEZI—F
1 JREEKOFMEIZE 5 Bl UL EOEMGES % b DIMNEREE O VHE
L27RTERY, SREENRHD] TEELELF AR LREL-7E

Bk, RN 2] LK L EE TR WESERE 2o CWnWh Z
EBH BN 5T, SEOHTORER L LT HIREROA M L AERERICITA R
RIENR LN (F2,54)=5.653, p<.001, 1’=232) . ZOfEHRIL. HEEEREINE N
FEAIEE, SRR MT 2 L TV A ATREMEZ RIE L T D,
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4 E5

INETOHRPINC K > THESFEEOESNIEEROA I L <, AR08
%ﬁkbf%%bfmé_&#méht#\:m_k%%E% BOIXNRTEL
TOMENDHD, ZORBIIK LT, ARRTIE, BN CA<IEFINTWD
BEEFEEROBLEN OG5,

MRINEE#%EZ (Council of Europe) (2L ->TE Loz [a—n v d@s i
(CEFR: Common European Framework of Reference for Languages) | (3538 & #E &
Sl 2 AR > TWA BB HBE D 7 L — LU —27 Th b, CEFR D=—7
SIFUTO—XOERTHZ N TE%, [CEFR IFEELSHEEREE L
THDHIE, TLUTHEMGFEL L THADIET, TLTEDOILEELTSRE
Eaa=b—aryOERE LTHRRL, FEHOMELE LN LT, HHH
NI E R LTS (BRINFE#ES (FW) 2020: 9) . CEFR TlE, FEF LS
71188 & LTIEZTWA, £ LT, ZEIE0EE L. 20O L ONENCIEA

57, HETHEBMOFE L LTESIT TN D

Z 9 L7z CEFR #Xx ABgmimOFEE LT, HTEif .07 71— (Action-
Oriented Approach) | & [HESFEFFE) bbb, £, HTEHFLT Tv—F] 0F
2%, EREFENFEEEBREOAIED 2T 7 A NORTITEITE 5 L 91
THZ e, BODOBEZARBL, HaeRilEZ2 T2 LImiFbohs &L
WO RIZH D) BRINFEES () 2020:9) . HTEN LT 7e—TF) OFZFHT
RO OIE, R ThorREEE PRI S5 2 L2 Bk
L] TWHETHD, DFV, FEEDEBINICH SO > T EERAEAES
DEGIRVWVERREZAINT 5 Z EBROLNTWD, FT7 Fe—Fi, FE e
TRZBITHFEEROLCOIY 2@ U C TEREZFHEAEE L T 20 )
VERERERE 2 RF O L ST D (BRMREES (W) 20200 10) . S 51T, BEBRD
ST TSR TN, £ U CERE/ZEE OB L3 — R Y —A&IRIC
Fhoiv | EEOEEL YL ED L — N — 5 7 UER L TIThl A D Th
% (BRINFEES (FW) 2020: 10) . 24U, CEFR #%X x5 %9 1 DOPEGHAET
% M5 TER (plrilingualism) | ICH RN D08, HEHTERIZLEFHEIE
(multilingualism) & B 72 2 MIEHICHESEZ Y TTCWD, LEELEFRIL. —DODFEEIC
BEHOSTENMIEL CODIREE AR L ~NVLOSTESEME E L CEER L, 15

DKL, EEFERT. FEAOTITEEOFEHENLFEL THDREEZEA L~V
DEFBEZRMEL LTEEL, (2L TS, £0 LT, Beacco & Byram (2003: 8) (%
EEFEET) % [EADEROSIEEZ SRR BOT-OITME ) Z &N TE HEE/)
LEZRLTEY, BERCIZ T L 5 708812 &9,
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l. —ODOEFEHLVILE () NOMOFECAA v TFT 5,

2. HOFWIWZ b2 —o20FiE (FEHLHWIILM) TRHAL, Mo A7
DEFTEHTOEEES 5,

3. RODOETE (FE. HDOVITLEM) ZFMLTT 7 X FOEREET 5,

4. LEOEFGEDOZE Z OB LWEOOFE LT 5,

5. EDFEFE (5, £ ZefisRVAEOHEZ, FIZBSRT<—EHLaE
W 7e < THMHITT 5,

6. HOnWFOSEEAM -BREz 2 THAE L, BRBEEZRA D,

7. "TEHR Iy, VAT v—, HORE, ) ZREIRT 5,

25 (2024) TIE, Al RROANEREEE N BT REGEEE LT, 4 22 8RE
LCWHH, ZOHIC THEFEF.OOIMNEREE > LB S35 OMifl 2 = 753
HHEREEE A~ L) HIAMEARE L T0D, T, Al BROANEEHE I
BIFsHAMEE L THo b RURZETHD EIBITND,

—ODEFEE TGO OIEMEICH0D Z L A ERT 5 SFHEENE (HS7E1%)
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